
인공지능 학습용 데이터 구축 사업 

- 인터페이스(자판/음성)별 고빈도 오류 교정 데이터- 

㈜ 유핏 컨소시엄
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Ⅰ 사업개요

1. 추진배경

가. 추진배경 및 필요성 

1) 인터페이스(자판/음성)별 고빈도 오류 교정 데이터

◯ 언어 교정 모델의 성능 기준 데이터셋(Benchmark Dataset) 필요

§ 한국어 맞춤법 교정 모델은 많은 연구가 진행되지 못한 분야로 일부 부산대 

맞춤법 검사 API가 있지만, 관련 분야를 Benchmarking 하기에는 부족하며, 이

러한 언어 교정 성능을 검증할 기준 데이터셋이 요구됨 

§ 새로운 언어 교정 모델이 개발되거나 기존 교정 모델이 향상 된다면 기존 교

정 모델과의 비교를 통해 성능 검증과 개발 기준에 중요한 참고자료로 활용할 

수 있음

◯ 한국어 맞춤법 교정 관련 연구의 부재

§ 한국어 맞춤법 교정 임무는 많은 연구가 진행되지 못한 분야로 일부 연구가 

진행되고 있지만 공통 연구는 진행되고 있지 않아 해당 연구를 공통 연구 분

야로 확장시킬 필요가 있음

§ 연구가 부족한 만큼 데이터셋의 카테고리 분류의 연구도 부족한 상태이며, 이 

분야에 있어서 영어 문법적 교정 임무(English Grammatical Error Correction)

를 다룬 CoNLL-2014 논문(The CoNLL-2014 Shared Task on Grammatical 
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Error Correction)에서는 28종류의 문법적 오류를 정의하여 데이터셋을 분류하

고 성능 측정을 하고 있음

◯ 해당 데이터셋은 입력 인터페이스에 따른 오류에 대해 적절한 맞춤법으로 교정하

기 위한 데이터 구축을 위해 필요함

§ PC, 모바일, 천지인 키보드, 음성 입력을 포함한 입력 인터페이스에서 특징적

으로 나타나는 오탈자 및 띄어쓰기 등 오류를 탐지하고 적절한 맞춤법으로 교

정하기 위한 데이터 구축

◯ AI 언어 모델을 활용한 맞춤법 교정 모델 제작 기반 데이터 필요

§ AI 언어 모델 중 뛰어난 성능을 보인 BERT, Transformer 등을 활용하여 통계 

기반의 맞춤법 교정 모델 제작의 기반이 될 수 있음

◯ AI 언어 모델을 활용한 맞춤법 교정 모델 제작 및 활용

§ 개발된 한국어 교정 모델을 통해 청소년 문법 교육 및 외국인의 한국어 교육

에 인공지능 활용의 신호탄이 될 것을 기대

나. 추진목적 및 기대효과

1) 추진목적 및 활용대상

본 컨소시엄에서 제안하는 연구 청사진

◯  한국어 오류 분야 연구 촉진

§ 본 사업에서 진행하는 실험 결과 및 연구 자료를 공유, 한국어 문법적 오류 교

정 연구에 있어 중요한 참고 자료로 활용

§ 한국어 오류 분류에 대한 새로운 정의 제시 및 세분화 연구에 활용

◯ 한국어 맞춤법 교정 임무에 대한 성능 평가 데이터셋 확보 및 고도화

§ 현재 존재하는 한국어 맞춤법 검사기 혹은 개발 중인 맞춤법 검사기의 성능을 

확인하고 비교할 수 있는 기준 데이터셋(Benchmark Dataset)으로 활용

§ 한국어 오류 데이터 품질 기준 연구에 활용
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◯ AI 언어 모델을 활용한 맞춤법 교정 모델 제작 기반 데이터 구축 및 서비스 활용 

오탈자, 맞춤법 교정에 대한 통계(출처: 메가스터디교육 내부 통계자료)

§ 위 통계자료를 보면 논술 준비과정에서 약 50% 학생들이 맞춤법 어려움을 겪

고있음

§ 맞춤법 교정 모델을 이용하면 맞춤법이 부족한 청소년, 한국어를 학습 중인 

외국인이 한국어 맞춤법 연습 및 작문 시 교정을 해줄 수 있는 언어 교정 어

플리케이션 개발용 데이터 구축

2) 기대효과

◯ 기술적 관점

§ 한국어 문법적 오류 교정 임무에 대한 공통 연구가 활발히 진행될 것을 기대

§ 한국어 언어 모델에 대한 연구가 다양한 분야에서 진행될 것을 기대

§ 한국어의 오류 분류에 대한 새로운 제안 및 연구가 될 것을 기대

◯ 산업적 관점

§ 본 과제를 통해 개발한 기술과 데이터셋을 통해 학생들이 글을 가장 많이 작

성하는 선생님 질문 게시판, QUBE 문제 질문 어플리케이션에 맞춤법 교정 기

능을 추가하여 자연스러운 맞춤법 교육 효과를 볼 계획

§ 출판업, 뉴스 기사 등 문법적 오류, 맞춤법 오류 교정이 필요한 분야 활용

◯ 사회적 관점

§ 사회적 문제가 되고 있는 청소년 맞춤법 교육 부실에 대한 대응책이 본 과제를 

통해 생성된 데이터와 AI 기술로 연구 개발 될 것을 기대

§ 한류에 의해서 한국어 학습을 시작하는 외국인, 문법에 어려움을 겪는 외국인을 

대상으로 한국어 교육, 맞춤법 연습 서비스가 개발 될 것을 기대
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2. 과제 개요

가. 과제 개요 

1) 기본개념

◯ 오류 분류 체계 정의 

§ 수집시점과 인터페이스에 따른 오탈자, 맞춤법 오류, 음성오류 3가지 분류로 정
의 

오류 구분 정의 예시 

오탈자

　입력시점에 발생하는 실수 

-누르고자 하는 키의 근접한 키를 잘못 누르는 것

-같은 키가 한번 더 눌리는 것 

-눌려야할 키가 눌리지 못한 것 등을 포함한 오류

"커피거 맛이 좋더ㅏ."

맞춤법 오류
작성자가 작성을 완료한 후 재차 확인하였음에도 

인지하지 못한 오류
“어른이 돼고나면”

음성오류 

음성 인식 인터페이스를 통한 입력을 통해 입력 

된 문장에서 발생된 음성 발화 인식 오류

- 음성인식 모델: 구글, 네이버 등의 범용 모델과 

메가스터디교육의 자동 자막 생성에 사용되는 

특정 용도 모델

발화문장:　20일이 

남아가지고

음성인식 : 29일이 

남아가지구 

§ 본 사업은 디지털 뉴딜 사업의 핵심인 디지털댐 구축사업의 일환으로, 본 사업
을 통해 인공지능 학습을 위한 최적의 한국어 오탈자 포함 문장 데이터셋 구축 
및 이를 공개하는 것을 최종 목표로 함

§ [오탈자 데이터] 다양한 크라우드 워커를 통해 읽으며 입력하기, 들으며 입력하
기를 통해 다양한 입력 환경에서 발생한 오류 문장 데이터 

§ [맞춤법 오류 데이터] 공개된 SNS 데이터와 메가스터디교육에서 제공하는 서비
스 중 질의 응답 게시판, 자유 게시판 등에 등록된 글 중 메타 맞춤법 오류를 
포함한 데이터

§ [음성 오류 데이터] 범용 음성인식모델(구글, 네이버) 및 메가스터디교육에서 제
공하는 자동 자막 서비스(STT)에 보유 중인 강의 음성 및 다양한 음성 데이터 
등을 인식시켜 발생된 발화 인식 오류 문장 데이터 

§ [자동 생성 오류 데이터] 오류 자동 생성 알고리즘을 제작하여 뉴스 기사, 대화
체 등의 기구축 데이터에 적용하여 생성한 오류 문장 데이터

§ [띄어쓰기/문장부호 오류 데이터] 맞춤법 오류 중 띄어쓰기 오류, 문장부호 오류
를 포함한 문장 데이터

§ [자주 틀리는 맞춤법 오류 데이터] 국립국어원, 맞춤법 교재 등에서 제시된 자
주 틀리는 맞춤법 오류를 포함한 문장 데이터

§
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2) 구성내용 

§ 인터페이스(자판/음성)별 고빈도 오류 교정 데이터

❍ 데이터셋 구성 (인터페이스(자판/음성)별 고빈도 오류 교정 데이터) 

§ [오탈자 데이터] : 초중고 학생 및 20대~40대, 40대 이상을 포함한 다양한 연령
대에서 PC 또는 모바일 등의 각기 다른 입력 방법으로 입력한 문장 중 오탈자
를 포함한 문장 약 27만 개 이상을 원천 데이터로 구축하고, 이 중 2개 이상의 
오류를 포함하고 교정 문장을 포함시킨 데이터 11만 개 이상을 가공 데이터로 
구축, 공개하는 것을 목표로 함

§ [맞춤법 오류 데이터] : SNS와 메가스터디교육에서 서비스 중인 질문 게시판, 
자유 게시판 등에 등록된 글 중 띄어쓰기, 문장부호 오류를 제외한 오류를 포함
한 문장 15만 개 이상을 원천 데이터로 구축하고, 이 중 2개 이상의 오류를 포
함하고 교정 문장을 포함시킨 데이터 6만 개 이상을 가공 데이터로 구축, 공개
하는 것을 목표로 함

§ [음성 오류 데이터] : 메가스터디교육이 보유한 강의 및 서비스 상담, 설명회 영
상 등을 활용하여 구글 STT, 네이버 STT, 메가스터디교육 STT 모델로 인식 시킨 
문자 데이터 중 오류를 포함한 문장 7.5만 개를 원천 데이터로 구축하고, 이 중 
2개 이상의 오류를 포함하고 교정 문장을 포함시킨 데이터 3만 개 이상을 가공 
데이터로 구축, 공개하는 것을 목표로 함

§ [자동 생성 오류 데이터] 오류 자동 생성 알고리즘을 제작하여 뉴스 기사, 대화
체 등의 기구축 데이터에 적용하여 생성한 오류 문장 데이터로 수집 목표 20만 
개 외에 추가로 구성하여 구축, 공개하는 것을 목표로 함

§ [띄어쓰기/문장부호 오류 데이터] : 맞춤법 오류 데이터 중 띄어쓰기 오류, 문장
부호 오류를 포함한 문장을 수집하며, 해당 데이터는 수집 목표 20만 개 외에 
추가로 구성하여 구축, 공개하는 것을 목표로 함

§ [자주 틀리는 맞춤법 오류 데이터] : 국립국어원, 맞춤법 교재 등에 제시된 자주 
틀리는 맞춤법 오류를 포함한 문장 500개를 한국어 전문가를 통해 예문을 만들
고 해당 교정 문장을 추가하여 구축, 공개하는 것을 목표로 함 

구분 내용

수집 데이터

§ 오탈자 데이터 : 20대~40대, 40대 이상을 포함한 다양한 연령대의 
크라우드 워커가 PC, 모바일, 천지인 키보드를 사용하여 빠르게 입력한 
문장 중 오류가 존재하는 문장

§ 맞춤법 오류 데이터 : SNS, 질문 게시판, 자유 게시판에 작성한 게시 글 중 
오류 문장

§ 음성 오류 데이터 : 음성 인식 서비스에 음성을 인식시켜 획득한 문장 중 
오류가 발생한 문장

대상 데이터

§ 오탈자 데이터 : 20대~40대를 포함한 다양한 연령대의 크라우드 워커가 
PC, 모바일, 천지인 키보드를 사용하여 입력한 문장 중 오류가 2개 이상 
포함되고 편향성 없이 각 오류가 고르게 분포한 데이터

§ 맞춤법 오류 데이터 : 초중고 학생 및 성인이 직접 질문게시판에 작성한 
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게시 글에 포함된 문장 중 2개 이상의 오류가 포함되고 편향성 없이 각 
오류가 고르게 분포한 데이터

§ 음성 오류 데이터 : 범용 음성인식모델(구글, 네이버) 및 
메가스터디교육에서 제공하는 자동 자막 서비스(STT)에 보유 중인 강의 
음성, 뉴스 음성 등을 인식시켜 발생된 발화 인식 오류 텍스트 중 
문장으로 구성되어 있으며 입력 오류가 2개 이상 발생한 문장

§ 자동 생성 오류 데이터 : 기구축 데이터에 오류 생성 알고리즘을 적용하여 
생성된 오류 문장 데이터

§ 띄어쓰기/문장부호 오류 데이터 : 맞춤법 오류 문장 중 띄어쓰기, 문장부호 
오류에 해당하는 문장

§ 자주 틀리는 맞춤법 오류 : 한국어 전문가가 자주 틀리는 맞춤법에 맞춰 
제작한 문장

데이터 구조
§ 원천 데이터 : 오류 문장으로 구성
§ 가공 데이터 : 오류 문장과 교정된 문장(라벨링 데이터)을 1쌍으로 구성

데이터 정의

§ 데이터 수집에 따른 구분 정의
- 오탈자 : 순간적인 입력 실수로 생기는 오류
- 맞춤법 오류 : 작성자가 재차 확인하였음에도 인지하지 못한 맞춤법 오류
- 음성 오류 : STT모델이 음성 인식을 할 때에 발생하는 인식 오류
- 자동 생성 오류 : 오류 생성 알고리즘을 적용하여 생성된 오류
- 띄어쓰기/문장부호 오류 : 띄어쓰기 오류, 문장부호 오류
- 자주 틀리는 맞춤법 오류 : 국립국어원에 제시된 오류

§ 오탈자 데이터의 상세 분류 구분
- 연령에 따라 초/중등, 고등, 20~40대, 40~대 분류
- 입력매체에 따라 PC, 모바일 분류
- 키보드에 따라 쿼티, 천지인 분류
- 성별에 따라 분류
- 입력 방식에 따라 보고 입력, 듣고 입력으로 분류

§ 맞춤법 오류 데이터의 수집 출처에 따른 분류 구분
- SNS, 질문 게시판, 자유 주제 게시판으로 분류

§ 입력 매체에 따른 구분 정의
- PC : QWERTY 키보드를 사용한 PC에서의 입력
- 모바일 : QWERTY 키보드를 사용한 모바일 환경에서의 입력
- 천지인 : 천지인 키보드를 사용한 모바일 환경에서의 입력
- ASR(음성 입력) : 범용 음성인식모델(구글, 네이버) 및 메가스터디교육에서 

제공하는 자동 자막 서비스(STT)에 보유 중인 강의 및 서비스 상담, 
설명회 영상 등을 입력

데이터 포맷 § JSON

수집 데이터 양

§ 원천 데이터 : 500,000 문장(100%)
- 오탈자 : 275,000 문장(55%)
- 맞춤법 오류 : 150,000 문장(30%)
- 음성 오류 : 75,000 문장(15%)

§ 가공 데이터 : 290,500 문장(100%)
- 오탈자 : 110,000 문장(55%)
- 맞춤법 오류 : 60,000 문장(30%)
- 음성 오류 : 30,000 문장(15%)
- 자동 생성 오류 : 30,000 문장(별도)
- 띄어쓰기/문장부호 오류 : 60,000 문장(별도)
- 자주 틀리는 맞춤법 오류 : 500 문장(별도)

체크사항

§ 원천 데이터는 오류를 포함하고 있는 문장이며, 가공 데이터는 원천 
데이터 중 오류가 2개 이상 포함되고 라벨링한 데이터를 의미

§ 자동 생성 오류, 띄어쓰기와 문장부호 오류, 자주 틀리는 맞춤법 오류 
데이터는 별도 수집
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나. 국가 AI정책과의 연관성 및 중요성 

1) 국가 AI 정책

◯ 디지털 뉴딜(`20.06)

§ 한국형 뉴딜은 경제, 사회 전반의 국가적 도약을 위한 미래정책으로, 정보통신

(ICT) 산업 기반‘디지털 뉴딜’과 친환경, 에너지 산업 기반‘그린 뉴딜’을 두 축으

로 진행됨

§ 디지털 뉴딜은 D.N.A(Data, Network, AI) 생태계 강화, 교육인프라 디지털 전

환, 비대면 산업 육성, 사회간접자본(SOC) 디지털화 등을 추진함

§ 이중 데이터 전(全)주기 생태계 강화 및 데이터 컨트롤타워 마련의 일환으로 

공공데이터 개방, 인공지능 학습용 데이터 구축 등의 사업을 진행

◯ 과제 추진방향과의 연관성

§ 본 사업은 디지털 뉴딜 중 데이터 댐 구축사업의 일환으로 데이터 전(全)주기 

및 D.N.A 생태계 강화 및 일자리 창출 등에 직접적으로 기여함

§ 본 사업을 통해 한국어 오류 교정에 대한 기준을 확립하고, 성능 평가의 기준

이되는 데이터셋(Benchmark Dataset)을 제공

§ 본 사업을 통해 한국어에 특화된 오탈자 및 문법 오류 문장 데이터를 구축함

에 따라 한국어 자연어 처리 분야에서의 응용 기술 개발에 기여함
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◯ 인공지능(AI) 국가 전략(`19.12)

§ ‘인공지능 국가 전략’은 인공지능이 단순한 신기술이 아닌 각국 경제 성장에 

비약적인 파급효과를 불러일으키는 경제사회 대변혁의 핵심 동력인 바, AI 기

술력 확보의 시급성과 4차 산업혁명 대응계획(I-Korea 4.0)의 차질 없는 실현을 

위해 마련

◯ 과제 추진방향과의 연관성

§ 글로벌 AI 시장에서의 영어의 자연어 처리 연구와 발맞추어 한국어의 연구를 

위하고자 함

§ 추진전략 1.3) 과감한 규제 혁신 및 법제도 준비를 통해 AI 분야의 규제패러다

임을 포괄적 네거티브로 전환하고, AI 시대의 미래지향적인 법제도를 마련하고

자 함
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3. 관련 동향 

n Grammatical Error Correction(GEC : 문법적 오류 수정)

§ 기술 개요: 키보드, 모바일 입력을 통해 단어 입력이나 작문 등을 할 때 생기

는 오탈자, 맞춤법 오류, 문법적 오류를 통계 기반, 규칙 기반으로 교정

1) 국내 동향

§ 한국어 맞춤법 검사기는 부산대 맞춤법 검사기가 있으며, 해당 맞춤법 검사기

는 1990년도부터 연구가 시작되어 현재 버전에 이르기까지 많은 연구가 이루

어졌지만 관련된 자료, 벤치마크 데이터셋(Benchmark Dataset) 등의 연구 자료 

등이 공유되지 않은 실정, 현재 한국어 맞춤법 검사기로써는 유일무이한 모델

§ 카카오에서 맞춤법 검사 API를 오픈한 적이 있으나 현재는 서비스 되고 있지 

않으며, 네이버 또한 맞춤법 검사 API를 오픈했었으나 현재는 검색을 통한 베

타버전 사용이 전부이며 공식적인 API는 미제공 상태

§ 한국어의 맞춤법이나 문법은 언어 중에서는 어려운 편에 속하며, 관련 연구 또

한 영어에 비해 부족한 상태로, 이와 같은 흐름은 관련 데이터 수집의 어려움, 

언어에 대한 전문성 필요 등의 이유가 있음

§ 한국어 문법적 오류 수정과 관련된 벤치마크 데이터셋(Benchmark Dataset)의 

부재가 관련 연구 수행에 어려움으로 지적되고 있음

2) 국외 동향

§ 영어에서는 Grammatical Error Correction(GEC) Task로 연구가 진행되고 있으

며 관련 논문과 벤치마크 데이터가 많은 상황이며, 품질 지표 연구를 통해 

F0.5 Measure 지표를 사용

§ 2019년도 BEA-2019에서 Grammatical Error Correction Task의 Restricted 

Track과 Low Resource Track에서 카카오 브레인이 각 2위를 기록

§ 다른 분야도 마찬가지겠지만, Grammatical Error Correction 분야는 특히나 기

준 데이터나 연구가 없기 때문에 본 데이터 구축은 한국어 오류 교정 연구에 

신호탄이 될 것을 기대
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Ⅱ 과제 수행 계획

1. 인공지능 학습용 데이터 구축

  가. 구축 배경 및 목적

◯ 언어 교정 모델의 성능 기준 데이터셋(Benchmark Dataset) 필요

§ 새로운 언어 교정 모델이 개발되거나 기존 교정 모델이 향상 된다면 기존 교

정 모델과의 비교를 통해 성능 검증과 개발 기준에 중요한 참고자료로 활용할 

수 있음

◯ 한국어 맞춤법 교정 관련 공통 연구의 목적

§ 문법적 오류 교정(Grammatical Error Correction) 임무에 있어서 영어는 많은 

연구와 연구대회 등이 있는 반면 한국어는 모든 연구가 폐쇄적으로 진행

§ 본 과제를 통해 한국어 맞춤법 오류 교정 임무를 공통 연구 분야로 확장시켜 

연구 속도를 높이는 것을 목적으로 두고 있음

◯ 한국어 맞춤법 교정 모델의 기반 데이터 필요

§ 한국어 맞춤법 오류 교정 서비스 제작, 모델 제작에 활용 될 기반 데이터 필요
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  나. 구축데이터 명세

다. 인공지능 학습용 데이터 구축 환경

◯ 수집 환경

§ 본 컨소시엄에서는 인터페이스별 고빈도 오류 데이터를 데이터 성격에 따라 

오탈자, 맞춤법 오류, 음성 오류, 띄어쓰기/문장부호 오류, 자주 틀리는 맞춤법 

오류 5가지로 정의하여 분류했으며, 각 특징을 살려 수집계획을 수립하였음

§ [오탈자 데이터] : 오탈자 수집은 입력한 순간 오류가 발생하면 수집을 해야 

하기 때문에 직접 현장에서 저작도구를 통해 주어진 문장을 입력하도록 하여 

수집할 계획

§ [맞춤법 오류 데이터] : 맞춤법 오류 데이터 수집은 SNS, 질문 게시판, 자유 주

제 게시판에서 수집한 데이터를 워커들이 원활하게 작업하도록 맞춤법 교정 오픈 

소스인 Hunspell을 활용해 텍스트 데이터의 오류 부분을 강조 표시한 뒤 해당 전체 텍

스트를 워커들이 확인하여 오류를 포함한 부분을 문장 단위로 수집

§ [음성 오류 데이터] : 메가스터디교육이 보유한 강의 및 서비스 상담, 설명회 

영상 등을 활용하여 구글 STT, 네이버 STT, 메가스터디교육 STT 모델로 인식시

킨 문자 데이터 중 오류를 포함한 데이터를 수집할 계획

§ [자동 생성 오류 데이터] : 오류 자동 생성 알고리즘을 제작하여 뉴스 기사, 대

화체 등의 기구축 데이터에 적용하여 생성한 오류 문장 데이터로 수집 목표 

20만 개 외에 추가로 구성하여 구축할 계획

§ [띄어쓰기/문장부호 오류 데이터] : 맞춤법 오류 데이터 중 띄어쓰기 오류, 문
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장부호 오류를 포함한 문장을 수집하며, 목포 수량 외에 추가로 구축할 계획

§ [자주 틀리는 맞춤법 오류 데이터] : 국립국어원의 상담 사례 모음 게시판에 

게시된 자주 틀리는 맞춤법 오류를 포함한 문장을 한국어 전문가를 통해 예문

을 만들고 해당 교정 문장을 추가하여 구축할 계획

라. 인공지능 학습용 데이터 구축 방법

  마. 인공지능 학습용 데이터 검사 방법
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2. 인공지능 데이터 활용 모델 개발

n 인공지능 데이터 활용 모델 개발 요약표

데이터명 AI 모델
모델 품질 

지표
기준 지표 응용서비스(예시)

인터페이스(자판/

음성)별 고빈도 

오류 교정 데이터

한국어 오류 교정 모델
[Transformer]

F0.5 
Measure

50

맞춤법 검사 서비스, 
오탈자 교정 서비스한국어로 사전 학습시킨 

한국어 오류 교정 모델
[Transformer]

F0.5 
Measure

50

n 인터페이스(자판/음성)별 고빈도 오류 교정 데이터

가. 인공지능 학습용 데이터 활용모델 개발 방안

1) 모델/알고리즘의 연구개발 방안 및 개발 목표

◯ 인공지능 모델 알고리즘 방법론

§ Grammatical Error Correction(GEC: 문법적 오류 교정) 임무에서 영어는 데이터

도 풍부하며 연구된 결과와 성능 지표가 다수 있어, 해당 방식을 적용하고자 

하지만, 한국어는 영어와 다르게 조합 문자로써 초성, 중성, 종성이 모여 한글

자를 이룸

§ 한국어 문장에서 글자를 초성, 중성, 종성으로 분리하여 알파벳과 마찬가지인 

문자열로 만들어 학습시킨다면 영어에서처럼 GEC 임무를 해결 가능할 것이라

고 판단하여 해당 방법론을 제시

§ 자음, 모음으로 이루어진 Tokenizer를 활용할 계획이며, Tokenizer를 새롭게 제

작하기 때문에 한국어 사전 학습 모델은 적용 불가능, 그래서 직접 위키피디아 

한국어 데이터셋을 활용해 새 Tokenizer를 이용한 한국어 사전 학습 모델을 

연구할 계획

§ 자세한 연구 및 실험 내용은 구축계획서 2장 5.4 항목에 제시



- 15 -

◯ 학습모델 후보군

구분 내  용

후보1

§ 학습모델: BERT
§ 개요
 - ‘Grammatical Error Correction’ 분야 ‘BEA-2019 (test)’ 데이터셋에서 ‘Sequence 
tagging + token-level transformations + two-stage fine-tuning
(+BERT, RoBERTa, XLNet)‘ 모델이 2위를 기록 중
§ Architecture

후보2

§ 학습모델: Transformer
§ 개요
  - ‘Grammatical Error Correction’ 분야 ‘CoNLL-2014’ 데이터셋에서 ‘Transformer’ 모
델이 F0.5 Measure 55.8점을 기록
§ Architecture
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◯ 학습모델 품질지표 선정

구분 내  용

Transformer

오류 문장 

교정

품질지표 F0.5 Measure

선행연구

‘Grammatical Error Correction’ 분야 ‘CoNLL-2014’ 데이터셋에서 

‘Transformer’ 모델이 F0.5 Measure 55.8점을 기록 [2018]

출처: https://paperswithcode.com/sota/grammatical-error-correction-on-conll-2014

지표기준

ü F0.5 Measure 50 이상

품질특성 검증 방법

유효성
① 훈련/검증/평가용 데이터셋 준비

② 알고리즘을 훈련/검증 데이터셋으로 학습하여 인공지능 모델 준비

③ 평가용 데이터셋을 인공지능 모델에 입력하여 결과를 기록

[TTA 품질 지표 기준]

Transformer

사전 학습 

오류 문장 

교정

품질지표 F0.5 Measure

선행연구

‘Grammatical Error Correction’ 분야 ‘CoNLL-2014’ 데이터셋에서 

‘Transformer’ 모델이 F0.5 Measure 55.8점을 기록 [2018]

출처: https://paperswithcode.com/sota/grammatical-error-correction-on-conll-2014

지표기준 ü F0.5 Measure 50 이상

◯ 품질 지표 기준 근거

§ 영어 문법적 오류 탐지, 문법적 오류 교정 임무의 선행 연구를 참고하여, 지표 

수치를 책정하였으며, 다년간의 연구 노하우가 들어가 있는 점, 한국어와 영어

의 언어 구성의 차이가 존재하는 점을 감안하여 책정
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임무 Grammatical Error Detection Grammatical Error Correction

데이터셋 CoNLL-2014 A2 CoNLL-2014 Shared Task

성능 순위표

출처 : https://paperswithcode.com/, 성능 순위표

2) 인공지능 서비스의 개발 및 사업화, 제품화 방안

◯ 인공지능 서비스 적용방안

구분 적용내용

응용 서비스

① 청소년을 대상으로한 한국어 맞춤법 교정 서비스

Ÿ 맞춤법에 약한 청소년을 대상으로 한국어 맞춤법, 오탈자 교정 서비스 제공

② 한국어를 공부 중인 외국인을 대상으로한 문법 교정 서비스

Ÿ 작문 후 발생하는 시제, 조사 및 단어, 띄어쓰기를 교정해주는 서비스 제공

③ 출판, 뉴스 등을 대상으로한 맞춤법 오류 체크 서비스

Ÿ 맞춤법과 오탈자에 대해 고밀도의 분석을 해야 하는 산업을 대상으로 맞춤법 오

류, 오탈자를 찾아주고 교정까지 해주는 서비스

https://paperswithcode.com/
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나. 인공지능 모델을 적용한 기술혁신 지원 방안 

◯ 한국어 오탈자, 문법적 오류 문장 교정 모델의 학습을 위한 기초자료로 활용

§ 한국어에 대한 문법적 오류 교정 임무와 관련된 데이터는 매우 부족하기 때문

에 본 사업의 결과물을 통해 얻어진 데이터를 문법적 오류 교정 임무의 초기 

연구에 활용

§ 본 과제에서 진행한 연구 자료를 공유하여 공통 연구 진행을 촉진

§ 본 과제에서 개발한 Tokenizer의 연구 결과, 기록 등을 공개하여 한국어 문법

적 오류 교정 임무에 사용 될 수 있는 자료로써 활용

◯ 연구 결과, 코드 공유

§ 본 사업 결과물 중 소스 코드와 알고리즘, 모델 연구 결과, 모델 관련 코드를 

Github를 통해 오픈소스로 활용할 수 있도록 공개

◯ 맞춤법 교정 데모페이지 공개

§ 본 사업에서 수행되는 모델 연구를 통해 확보되는 모델 중 3~4개의 모델을 

API로 서빙하여, 웹페이지에서 해당 교정 모델을 테스트하고 비교해 볼 수 있

도록 제공할 예정
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3. 인공지능 학습용 데이터 품질관리 및 검증

n 인터페이스(자판/음성)별 고빈도 오류 교정 데이터

가. 품질요구사항

품질 요구사항 구분 구축공정 구축데이터 AI학습모델

품질 요구사항 수 84개 20개 4개

나. 품질 목표

품질관리 

영역
품질지표 품질목표 품질 목표 달성 기준

구축공정

품질

준비성 95% 이상 체크리스트 목록*의 95% 이상 ‘적정’

완전성 95% 이상 체크리스트 목록의 95% 이상 ‘적정’

유용성 95% 이상 체크리스트 목록의 95% 이상 ‘적정’

구축데이터

품질

적합성

기준적합성 95% 이상 체크리스트 목록의 95% 이상 ‘적정’

포괄성 99% 이상 세부항목별 준수율 평균 99% 만족

통계적

다양성
99% 이상 클래스 분포, 인스턴스 분포 평균 99% 만족

구문적
정확성

구조 정확성 정확도 99% 이상

형식 정확성 정확도 99% 이상

의미적
정확성

오류 유형 
분류 정확도

정확도 95% 이상

오류 문장 
교정 정확도

정확도 90% 이상

AI학습모델

품질

알고리즘 적정성 Pass 알고리즘 적정성 과제심의 통과

유효성

50 이상
Transformer

오류 문장 교정 F0.5 Measure

50 이상
Transformer

사전 학습 오류 문장 교정 F0.5 Measure
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다. 품질관리방안 개요 및 기준

◯ 내부(자체) 품질관리 방안

§ 고품질 인공지능 학습용 데이터 구축을 위해 적합성, 정확성, 유효성, 준비성, 

완전성, 유용성의 6가지* 품질관리 기준을 기반으로 품질 검증 및 관리를 수행

하고 체계적이고 효율적인 품질관리를 위해 품질관리 전담 조직 및 전문가 자

문단을 구성하여 운영함

* 인공지능 학습용 데이터 품질관리 가이드라인(2022, NIA) 품질관리 지표를 준용하여 본 사업 수

행 예정

◯ 인공지능 학습용 데이터 구축공정 및 데이터로 구분하여 품질관리 기준 관리

<인공지능 학습용 데이터셋 구축품질관리 지표>

품질관리 
영역

품질지표 설명

구축공정
품질

준비성

Ÿ 인공지능 학습용 데이터 품질관리를 위해 기본적으로 관리해야 하는 
정책, 규정(저작권, 초상권, 개인정보보호 및 정보보호 등에 대한 검토 
결과를 포함), 조직, 절차 등을 마련하고, 최신의 내용으로 충실하게 
관리되는지를 검사하는 지표

완전성
Ÿ 인공지능 학습용 데이터를 구축함에 있어 물리적인 구조를 갖추고, 

정의한 데이터 형식 및 입력값 범위에 맞게 데이터가 저장되도록 
설계·구축 되었는지를 검사하는 지표

유용성
Ÿ 발주기관(수요자)의 요구사항이 충분히 반영되었는지, 임무정의에 

적합한 인공지능 학습용 데이터의 범위와 상세화 정도를 
충족시키는지를 검사하는 지표

구축데이터
품질

적합성

Ÿ 학습용도 적합성을 측정하는 지표로
 -  (기준적합성) 다양성, 신뢰성, 충분성, 사실성
 -  (기술적합성) 파일포맷, 해상도, 선명도, 컬러, 크기, 길이, 음질 

등통계적 다양성 : 클래스 분포도, 인스턴스 분포도, 문장길이, 
어휘개수 등

정확성

Ÿ 라벨링 정확성을 측정하는 지표로 
 - (의미 정확성) 정확도, 정밀도, 재현율을 측정하는 지표
 - (구문 정확성) 어노테이션 데이터를 구성하는 속성 값들과 원래 

정의한 데이터 형식 및 입력 값 범위와의 일치성을 측정하는 지표

유효성
Ÿ 학습용 데이터로 훈련시키는데 적합한 인공지능 알고리즘의 유효성을 

측정하는 지표
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라. 품질관리 절차

◯ 품질관리 원칙

§ 인공지능 학습용 데이터 품질관리의 기본 방향과 품질관리 시 참조해야 할 기

준과 절차 수립하고, 품질관리 활동을 지원하는 도구나 기술, 인프라도 품질관

리 모델에 포함

- 품질관리 원칙’은 데이터 품질관리 데이터 측면과 품질관리 측면에서 총 9개의 

원칙을 통한 방향성 제시

- 품질관리 대상’은 AI Hub를 통해 민간에 개방하는 인공지능 학습용 데이터셋을 

우선

- 품질관리 기준은 인공지능 학습용 데이터의 자체적인 품질 및 인공지능 학습용 

데이터를 구축하는 과정의 품질을 측정하고 검증하는데 필요한 지표

- 품질관리 조직은 인공지능 학습용 데이터의 품질확보 및 품질관리 활동을 수행

하는 조직

- 품질관리 절차는 인공지능 학습용 데이터 품질을 검사하고, 원인을 분석해서, 

개선을 조치하는 일련의 활동

- 생애주기별 품질관리 활동은 계획, 구축, 운영, 활용의 각 영역에서 수행해야 

할 품질관리 활동을 정의

- 품질관리 도구 및 지원 인프라는 인공지능 학습용 데이터의 품질검사나 품질관

리 활동을 수행하는데 사용하는 도구(Tool)나 기술(Technology), 플랫폼

(Platform) 등을 의미(데이터의 값이나 구조, 형식 등의 오류를 찾아내고 개선하

는 데 있어 품질검사자를 지원하거나, 자동으로 품질검사 등을 수행하는 기능

을 갖춘 시스템이나 솔루션)

[인공지능 학습용 데이터셋 품질관리 모델]
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◯ 품질관리 조직의 구성

§ 인공지능 학습용 데이터의 품질관리를 위해 인공지능 학습용 데이터 구축사업

에 참여하는 수행기관 및 참여기관은 품질관리 총괄책임자 및 실무책임자를 지

정하여 해당 학습용 데이터의 품질관리 활동을 계획하고, 품질관리 업무 수행을 

위한 품질관리 조직을 구성하여 역할과 책임을 부여

§ 인공지능 학습용 데이터 구축사업 수행기관 및 참여기관의 품질관리 조직은 학

습용 데이터 구축의 목적, 구축과정, 구축하는 데이터의 규모 등에 따라 다양한 

형태로 품질관리 조직을 구성

품질자문위원회

[인공지능 학습용 데이터 구축사업 품질관리체계]

◯ 품질관리 체계

§ 인공지능 학습용 데이터의 구축 시 생산되는 원시데이터, 원천데이터, 라벨링데

이터의 품질을 확보하기 위한 사전 활동을 의미하며, 원시데이터와 라벨링데이

터의 품질관리가 학습데이터의 품질 측면에서 중요

§ 인공지능학습용 데이터 구축에 필요한 데이터를 대상으로 획득단계 품질관리, 

정제단계 품질관리, 라벨링단계 품질관리, 운영단계 품질관리, 활용단계 품질관

리를 진행 함
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[인공지능 학습용 데이터 구축사업 품질관리 체계]

◯ 운영 및 활용단계 품질관리 체계

§ 운영 및 활용단계 품질관리는 인공지능 학습용 데이터 구축사업을 통해 AI 

Hub에 적재한 학습데이터셋을 대상으로 품질을 검사하고 개선하는 활동을 의

미하며, 이를 위해서는 품질검사 및 개선 활동의 수행을 위한 절차와 품질검사

를 위한 기준, 품질검사 방법 진행

§ 품질검사는 ‘검사대상정의(Define)’, ‘품질검사실시(Measure)’, ‘검사결과분석

(Analyze)’, ‘개선수행(Implementation)’, ‘품질통제(Control)’의절차로 수행

[인공지능 학습용 데이터 구축사업 품질관리 체계]

마. 외부 전문 검증기관(TTA)과의 협력 방안

§ 고품질 인공지능 학습 데이터 확보 및 품질관리 측면의 효과적 대응을 위해 외

부 검증기관(TTA)와의 체계적이고 효율적인 의사소통 체계를 운영하고 수행기

관 내 신속한 의사결정 지원을 위해 대내·외 협업체계를 구성 및 운영함
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◯ 협업 목적

§ 과제 총괄 품질 관리 관련 역할 정의

- 주관기관, 수행 사업단, 외부 검증기간 (TTA) 간 협업체계 구축 및 운영

- 품질영역 전반의 평가 항목 및 평가 방안 조율 및 품질관리 오너쉽 역할 정의

- 학습 데이터 품질 평가 및 개선 조치 이행을 통한 품질 확보

§ 학습 데이터 공정 및 구축 데이터 품질진단 결과 오류 여부, 원인 분석

- 오류 데이터 개선 방안에 따른 검토 회의 (의사결정)

- 외부 검증 기관 품질 검증 지원 및 담당자간 협의

§ 인공지능 학습용 데이터의 구축 공정과 결과물의 품질을 종합적으로 관리 및 

검증하기 위해 품질 검증 협력 체계 구성

구분 TTA 인공지능 데이터 품질검증 체계의 내용

검증범위

검증대상 공정 전주기 데이터 및 저장소 학습 모델

검증기준

사업수행계획서(계획, 목표), 데이터구축,활용 가이드라인(구축지침, 명세정보)

- 체크리스트 이행 여부

- 통계정보

- 데이터, 어노테이션, 

저장소 구조

- 참값(Ground Truth)

- 학습성능

검증방법
검증범위, 항목선정 → 검증기준, 절차, 방법 수립 → 검증결과 확인 및 분석

- 문서검토 - 전수 또는 샘플링 검사 - 학습 조건 설정 및 수행 
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◯ 외부 전문 검증기관(TTA) 협력방안 내용

§ (초기 검증 진행) 초기 인공지능 학습 데이터 설계 시, 분류체계의 초안을 공유

하여 보완 의견 수렴

§ (가이드라인 제공) 과제 진행 시, 월 단위로 기간을 나누어 일정량의 데이터를 

구축했을 때마다 가이드라인을 제동하여 TTA로부터 지속적으로 데이터 품질을 

검증받을 수 있도록 함

§ (체크리스트 제공) 과제의 진행상황을 확인할 수 있는 체크리스트를 작성하여 

일정 기간 별로 TTA와 검증하는 작업을 진행

- 데이터 가공 및 구축에 필요한 항목을 작성하여, 과제 진행 중 수시로 체크리

스트를 통한 과제 진척도 확인 및 일정 점검 협의 수행

- 수행그룹 인터뷰

- 현장 점검 및 근거자료 

확인

- 자동화 검수 도구

- 검증 데이터 분석

(데이터 구분, 반복 횟수 

등)

검증결과 품질검증 결과서 (구축 공정, 정확도, 유효성)
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4. 인공지능 학습용 데이터 활용 지원 

가. 인공지능 학습용 데이터 활용 지원 방안

1) 해당 데이터를 활용한 실험 및 연구 자료 공개

§ 연구 자료를 통해 해당 데이터의 학습 방법, 활용 방법에 대해 공개

§ 연구 자료를 기준으로 해당 데이터의 특징, 카테고리별 사용처에 대한 제시

§ 연구 자료 공개를 통하여 공통 연구로써의 진행 기반 마련

2) 모델링 관련 실습 및 학습용 가이드 자료 공개

§ 인공지능을 학습 중인 학생, 비전공자들도 쉽게 따라해 보고 이해할 수 있도록 

가이드라인을 상세하게 만들어 코드와 함께 공개

3) 인공지능 학습용 데이터 구축도구 공개

§ AI Hub에서 허가받은 사람 누구나 사용할 수 있도록 웹 기반의 구축도구를 공

개

§ 레이블링, 추가데이터 업로드, 데이터검색 등 주요기능 모두 공개

§ 구축 도구의 구현 방법, 동작 순서, 지원사항 등에 대해 상세하게 기술

§ 레이블링, 검증, 검색작업 등에 대한 상세한 설명을 동영상 촬영하여 공개

4) 데이터셋 고도화 및 재구축

§ 새로운 레이블링이 필요한 기업 또는 기관의 요청 시 자체 구축 도구를 활용하

여 새로운 인공지능 학습용 데이터를 구축 및 정제하여 제공 (일부 유상판매)

§ 정기적인 알고리즘 테스트를 통해 알고리즘의 개선과 동시에 이슈가 있는 데이

터에 대한 추가 수정으로 데이터셋 고도화 진행

§ 오류 분류 카테고리 세분화 연구를 진행하여 새로운 오류 분류 카테고리 적용, 

새 버전 구축 방안 마련

5) 분야별 데이터셋 활용 지원

◯ 데이터셋 활용 및 자체 구축을 위한 경험과 전문기술 지원

§ 문법적 오류 교정 임무에 대한 연구를 진행하는 학계와 연구계를 대상으로 학

습데이터의 효율적인 학습방법 및 오류검증, 편향성 제거 등의 전문경험 지원

§ 문법적 오류 교정 임무에 사용될 새로운 기준 데이터셋(Benchmark Dataset)을 

자체 개발하고자 하는 기관을 대상으로 새로운 오류 분류 체계, 노하우 및 고도

화 경험 지원
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◯ 학습데이터를 활용한 알고리즘 및 관련 인공지능 제품 개발 지원

§ 문법적 오류 교정 임무 모델을 활용한 알고리즘 적용 및 고도화를 진행하는 산

업계를 대상으로 데이터 학습과 검증, 품질관리 등 단계별 관련 경험 지원

§ 학습 데이터를 활용한 응용제품 및 서비스 모델의 사업화 과정에서 필요한 관

련 경험과 전문 지식 공유

§ 인공지능 제품 간 통합, 융합 서비스 모델 개발 등 기술간, 서비스 간의 협업 

모델을 발굴하고, 공통 연구를 진행

나. 인공지능 학습용 데이터 확산 생태계 구현 방안 

◯ 데이터 카테고리의 세분화 연구

§ 문법적 오류 문장 데이터에 대한 연구가 부족하다보니 해당 데이터의 카테고

리 분류 또한 명확하게 연구된 바가 없음

§ 본 과제 제안에서 카테고리는 크게 오탈자, 맞춤법 오류, 음성 오류이며 상세 

분류로 오탈자, 맞춤법 오류, 띄어쓰기 오류, 문장부호 오류를 제시

§ 데이터를 활용해 학습, 추론, 분류 모델, 교정 모델, 사전 학습 모델 등을 연구

하며 오류 문장의 카테고리를 한 층 더 세분화 시킬 수 있는 연구 자료 공개

§ 영어에 있어서 오류 문장의 세분화는 CoNLL-2014 논문에 따르면 28개가 제시 

되었으며 해당 수준까지 도달하기 위해 단계적으로 연구, 본 연구는 그 첫 번

째 연구로써 4개의 세분화 카테고리를 사용 


